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Tabla C.1

BIRTH (Comandos para EViews 7)* Archivo: Birth2006.wf1

Sample
@all IF gnipc <5000

Ecuacion 1:
LS birth ¢ gnipc mi
View / Residual diagnostics / Histogram — Normality test
View / Actual, Fitted, Residual / Residual Graph

Graficas:

Seleccionar presionando la tecla de control: gnipc mi birth (abrir como grupo)
View / Graph / Basic type / Distribution / Histogram / Multiple graphs
View / Graph / Basic type / Scatter / Multiple series: Lower triangular matrix

Ventana de comandos: show birth @sqrt(gnipc) @sqrt(mi)
View / Graph / Basic type / Distribution / Histogram / Multiple graphs
View / Graph / Basic type / Scatter / Multiple series: Lower triangular matrix / Fit
lines: Regression line

Ecuacion con variables transformadas:
LS birth ¢ @sqrt(gnipc) @sqrt(mi)

Ecuacion final:
LS birth ¢ @sqgrt(mi)
Forecast: birthf

Gréfica:

Seleccionar presionando la tecla de control: mi birth birthf (abrir como grupo)
View / Graph / Basic type / Scatter / Single graph — First vs. All

*Los comandos generan las tablas y figuras en el orden en que aparecen en el texto.
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BIRTH (Comandos para Stata 12) Archivo: Birth.dta
Guardamos el archivo en Excel en formato .csv o lo importamos desde Stata

El comando insheet no se puede utilizar con el tipo de extension .xIsx que tienen los
archivos Excel. Pero es posible ingresar cualquier archivo de Excel a STATA desde el
menu File / Import / Excel spreadsheet. Y al seleccionar el archivo necesario lo importa
directamente a STATA. En comando seria: import excel “direccion del archivo™, sheet
(""hoja deseada') firstrow.

La opcion sheet nos permite decidir qué hoja de excel y la opcidn firstrow indica a STATA
que el nombre de las variables esta en la primer fila.

Alternativamente es posible utilizar desde Excel: Guardar como, y en tipo seleccionar
CSV(delimitado por comas). Esto genera un archivo con extensién .csv que se puede
introducir a STATA utilizando el comando insheet.

Una vez ingresado el archivo en Excel podemos renombrar las variables, en este caso:
rename vl BIRTH

rename v2 GNIPC

rename v3 Ml

rename v4 PAIS

Los datos que estan en rojo, vistos a través del comando edit, sefialan que STATA esta
considerando dichos datos como tipo string. Para modificarlos y ser manipulados
utilizamos el comando:

destring NATALIDAD INBPC MI, replace force
destring NATALIDAD INBPC Ml, replace ignore (NA)

Ahora es posible utilizar los datos para el analisis estadistico y por lo tanto realizamos la
regresion lineal propuesta:

birth = f(c,gnipc, mi) con la restriccion: gnipc<5000
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. reg BIRTH GNIPC MI if GNIPC<5000

Source SS df MS Number of obs = 111
F(C 2, 108) = 141.97

Model 9117.3988 2 4558.6994 Prob > F 0.0000
Residual 3467 .85976 108 32.1098126 R-squared = 0.7245
Adj R-squared = 0.7193

Total 12585.2586 110 114.411441 Root MSE = 5.6666
BIRTH Coef. Std. Err. t P>]t] [95% Conf. Interval]
GNIPC -.0015162 .0005551 -2.73 0.007 -.0026165 -.0004158

MI .225037 .022879 9.84 0.000 .1796868 .2703872

_cons 19.40718 1.981793 9.79 0.000 15.47892 23.33544

Para obtener los test de normalidad se guardan los valores de los residuos de la estimacién:
predict errors, residuals
A continuacion obtenemos estadisticos descriptivos de los errores de estimacion:

sum errors if GNIPC<5000, detail

Residuals

Percentiles Smallest

1% -9.991594 -11.04855

5% -8.106346 -9.991594
10% -7.085493 -9.868693 Obs 111
25% -4.464684 -9.558644 Sum of Wgt. 111
50% -.1098966 Mean 1.28e-08
Largest Std. Dev. 5.614802

75% 3.891991 10.34041
90% 7.582382 10.77389 Variance 31.526
95% 8.927711 13.74673 Skewness .2807546
99% 13.74673 15.37404 Kurtosis 2.533499
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Y se obtiene un test de normalidad de Jarque-Bera:

sktest errors if GNIPC<5000

. sktest errors if GNIPC<5000

Skewness/Kurtosis tests for Normality

joint
Variable | Obs Pr(Skewness) Pr(Kurtosis) adj chi2(2) Prob>chi2
errors | 111 0.2082 0.2963 2.74 0.2543
Adicionalmente podemos obtener el histograma:
histogram errors if GNIPC<5000, width(1) frequency normal
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Y para la grafica de residuos

line errors obs if GNIPC<5000, title(BIRTH RESIDUALYS)

BIRTH RESIDUALS
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Para realizar analisis descriptivo pedimos los histogramas de cada variable con el comando

histogram variable, frequency normal
Para el caso de la variable BIRTH

histogram BIRTH if GNIPC<5000, width(2.5) start(7.5) frequency
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histogram GNIPC if GNIPC<5000, width(250) start(0) frequency
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Para las graficas de dispersion, se utiliza el comando:

graph matrix GNIPC MI BIRTH if GNIPC<5000, half
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Se generan las variables GNIPC sry M1 _sr como las raices de las variables GNIPC y Ml
respectivamente y se realizan las mismas graficas (histograma y dispersion) junto con la de
la variable BIRTH

histogram BIRTH if GNIPC<5000, width(2.5) start(7.5), frequency
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histogram GNIPC_sr if GNIPC<5000, width(2.5) start(10) frequency
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histogram MI_sr if GNIPC<5000, width(0.25) start(2) frequency
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graph matrix GNIPC_sr MI_sr BIRTH if GNIPC<5000, half
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Ecuacién con las variables transformadas

MCO: birth = f(c,gnipc_sr, mi_sr) con la restriccion: gnipc<5000

reg BIRTH GNIPC_sr MI_sr if GNIPC<5000

. reg BIRTH GNIPC_sr MI_sr

ifT GNIPC<5000

Source SS df MS Number of obs = 111
F(C 2, 108) = 156.20

Model 9352.19658 2 4676.09829 Prob > F 0.0000
Residual 3233.06197 108 29.935759 R-squared = 0.7431
Adj R-squared = 0.7383

Total 12585.2586 110 114.411441 Root MSE = 5.4714
BIRTH Coef. Std. Err. t P>]t] [95% Conf. Interval]
GNIPC_sr -.0780424 0504424 -1.55 0.125 -.1780281 0219433
MI_sr 3.438766 .3594619 9.57 0.000 2.72625 4.151282
_cons 8.134675 4.073239 2.00 0.048 .0608086 16.20854

Es posible observar que la variable GNIPC_sr es estadisticamente no significativa por lo

gue podemos eliminarla de la ecuacion y a continuacion presentamos la ecuacion final:

reg BIRTH MI_sr if GNIPC<5000

reg BIRTH MI_sr if GNIPC<5000
Source SS daf MS Number of obs = 111
FC 1, 109) = 306.10
Model 9280.53948 1 9280.53948 Prob > F = 0.0000
Residual 3304.71908 109 30.3185237 R-squared = 0.7374
Adj R-squared = 0.7350
Total 12585.2586 110 114.411441 Root MSE = 5.5062
BIRTH Coef. Std. Err. t P>]t] [95% Conf. Interval]
MI_sr 3.878268 .2216691 17.50 0.000 3.438927 4.317609
_cons 2.299488 1.548199 1.49 0.140 -.7689928 5.367969

12
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Y obtenemos los valores pronosticados de la variable birth en base a la regresion anterior
predict BIRTH_f

Los valores obtenidos son utilizados para obtener una grafica de dispersion que permita
observar el ajuste de los valores pronosticados con los datos observados: graph twoway
(scatter BIRTH BIRTH_f MI, msize(small)), title(*Valores observados y pronosticados’)
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TABLAC.2

Generando resultados Cap. 3 seccion 3.3 con SPSS

1) Archivo de SPSS:  pea99bisred.sav

2) Se usan datos no ponderados:
Datos / Ponderar casos / elegir: No ponderar casos / Aceptar

3) Aplicar filtro para usar casos seleccionados en la estimacion:
Datos / Seleccionar casos / elegir: Usar variable de filtro / Aceptar

F Y
F Seleccionar casos ﬂ
___ rSeleccionar

& dzed -
eg& e O Todos los casos
e%& d5ed () =i se satisface la condicidn
& dBed [ simop.. |

cded
& () Muestra sleatoria de casos
g& dlexp —
Qg& d2exp | Ejsmplo. . |
& d3exp O Baszandoze en el rango del tiempo o de los casos
Qg& ddexp | Rango... |
[ pea=1 & ttrvida=098 & ~ pla=1 &..] —
&F Unstandardized Predicted value ... | (%) Usar variable de fittra:
S |
Qg& 2oy
Qg& S0y
& waocu rResultado
g dSocu @ Descartar casos no seleccionados

clBocu
e%& dTocu O Copiar casos seleccionados a un nuevo conjunto de datos
e%& T Mombre de conjunto de datos:
& waocu | | () Eliminar casos no seleccionados

I |
Estado actual: Mo fitrar casos
Aceptar | | Pegar | [ Restablecer ] [ Cancelar ] [ Ayucda
b

4) Generar resultados separados para areas 1y areas 2:
Datos / Segmentar archivo / elegir: Organizar los resultados por grupos /
Grupos basados en: areas / Aceptar

14
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5) Generar resultados separados

para areas 1y areas 2:

Datos / Segmentar archivo / elegir: Organizar los resultados por grupos /
Grupos basados en: areas / Aceptar

m Segmentar archivo

25|

# varin0ng = () Analizar todos 105 cas0s, N orear grupos
& pTd
o | Comparar |05 grupos
o pea - Compararlos gy
&5 pah () Qrganizar los resultados por grupos
*5 pac Grupos basados en:
*5 pad P | areas
&1 K2
& pta —
&b pio
&5 p10a (2] Ordenar archivo segin variables de agrupacion
&5 factor |=| () Elarchivo ya estd ordenado
Estado actual: El analizis por grupos esta desactivado,
| Aceptar Jl Pegar || Restablecer || cancelar || Ayuda
. ., .
6) Analizar / Regresion / Lineal
Variable dependiente inghordf
Independiente: afiosedu
7 -
Método: Introducir
areas = 2
Variables introducidas/eliminadas® ®
Wariables Wariables
Woceln introducidas eliminadas hiétodo
1 afiosedu? Introducir
a. Todas las variahles solicitadas introducidas.
h.areas =2
c. Yariahle dependiente: inghordf
Resumen del modelo®
R cuadrado Error tip. dela
odeln &4 F cuadrado correqida estimacidn
1 4554 207 207 3.65808
a. Variables predictoras: (Constante), afiosedu
h.dreas=2
ANOVAE =
Sura de edia
Modeln cuadrados gl cuadratica F Sig.
1 Regresidn 87099.985 1 87099.985 B508.947 .0ona
Residual 333241 467 24903 13.382
Total 420341 .452 24904
a. Yariahles predictoras: (Constante), afiosedu
h.areas =2
. Variable dependiente: inghordf
Coeficientes™"®
Coeficientes
Coeficientes no estandarizados tipificados
Modeln B Error tip. Beta 1 Sig
1 (Constante) A64 .045 12418 .0on
afiosedu 430 .00a 455 80.678 .0on
a dreas=2

b. Wariable dependiente: inghordf

15
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Generando resultados Cap. 3 seccion 3.4 con SPSS

7) Analizar / Regresion / Lineal

Variable dependiente: Ininhrdf
Independientes: afosedu
Inttrvida
Inttactual
Método: Introducir
areas = 2

Variables introducidasieliminadas®

Variahles Variahles i
Midelo introducidas gliminadas Tletoda

1 Inttactual, . Introducir
afiosedu,
Inttrvida?

a. Todas las wariables solicitadas introducidas.
b, areas=2

Resumen del modelo®

R cuadrado Errortip. de la
Wi elo R F cuadrado carregida astimacion
1 R 314 314 62040
a. Wariables predictoras: (Constante), Inttactual, afiosedu,
Inttrvida
h. dreas=2
ANOVAR =
Suma de Media
Modelo cuadrados gl cuadratica F Sing.
1 Regresidn 4380741 3 1460247 | 3793917 .00o2
Residual 9584 184 24901 385
Total 13964930 24904
a. Wariables predictoras: (Constante), Inttactual, afosedu, Inttrvida
h. dreas=2

. Wariable dependiente; Ininhrdf

Coeficientes™®

Coeficientes
Coeficientes no estandarizados tipificados
Modeln B Error tip. Beta t Sin.
1 (Constante) -414 018 -23.437 ooo
afioseduy 093 0o &35 100,194 Aoaa
Inttrvida 134 ond 232 ar13z ooo
Inttactual Ret] &on3 (OB 9906 ooo

a. dreas=2
h. Wariahle dependiente: Ininhrdf

16
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Resultados Cap. 4, seccion 4.3

A las instrucciones de la regresion del apartado anterior se pide, en la opcion de
Estadisticos, la Matriz de covarianzas, para obtener las correlaciones de la Tabla 4.1 del
texto:

o Regresian lineal: Estadisticos Iﬂ

-Coeficientes de regresiin Ajuste del modeln

|:| Cambio en R cuadrado
|:| Intervalos de confianza |:| Descriptivos

i |:| Carrelaciones parciales y semiparciales

Metriz de covarianzas [ ] Diagndsticos de colinealidad
rResiduos

[] Durbin-watzon
|:| Diagndsticos por caso
(#) valgres atipicas fusrs: desviaciones tipicaz

L_J) Todos loz cazos

Continuar ” Cancelar ” Avuda

17
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Generando resultados Cap. 6 seccion 6.4 con SPSS

1) Archivo de SPSS:  pea99bisred.sav

2) Se usan datos ponderados:
Datos / Ponderar casos / elegir: ponderar casos mediante: factormd / Aceptar

3) Aplicar filtro para usar casos seleccionados en la estimacion:
Datos / Seleccionar casos / elegir: Usar variable de filtro / Aceptar

' B
ﬁ Seleccionar casos ﬂ
s ionar
&7 dzed -
‘& Azed O Todos los casos
f d5ed o Si =e zatisface la condicidn
& dbed | simop.. |
& dden )
o Muestra alestoria de casos
f dlexp —_—
f dZexp | Ejiemplo... |
& d3exp () Basandose en el rango del tiempo o de los casos
f ddexp | Rango. |
[¢® pea=1 & ttrvida=998 & ~ p3a=1 & ] -
& Unstandarcized Predicted value ... | | | =) Usar variahle de fitro:
‘ﬁ dlocu | |
f d2ocu
f d3ocu
& ddocu R o
& dsocu (%) Descartar casos no seleccionados
f dBocu
y d7ocu O Copiar casos seleccionados a un nuevo conjunto de datos
& dsocu Mombre de conjunto de datos:
& d9ocu = () Eliminar casos no seleccionados
- L
Estado actual: Mo fittrar casos
Aceptar | | Begar | [ Bestaklecer ] [ Cancelar ] [ Ayudda
\

4) Generar resultados separados para areas 1y areas 2:
Datos / Segmentar archivo / elegir: Organizar los resultados por grupos /
Grupos basados en: areas / Aceptar

5) Generar las Tablas 6.2 y 6.3:
Analizar / Estadisticos descriptivos / Tablas de contingencia / elegir la variable DG
para las Filas, la variable DSUP para las Columnas / elegir: casillas (como se ilustra) /
continuar / aceptar

18
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6) Generando Tablas 6.4y 6.5y coeficiente Chi-cuadrado de Pearson:
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B Tablas de contingencia

3

Filas:

& ridzedzuiz

& Unstandardized Residual [rid3es]
& vidasdz

& ridaedzuiz

& Unstandardizad Residual [riddes]
& viddedz

& riddedzuiz

& Unstandardized Residual [rid5ed]
& vidsedz

& ridsedzuiz

& vidzedz - <7 pG

& Unstandardized Residual [ridBed]

& Unstandardized Residual [rid! exp]
& ridiexpz

& ridtexpzuiz

& Unstandardized Residual [rid2exp]
& ridzexpz

& ridzexpzuiz

& Unstandardized Residual [rid3exp]
& ridzexpz

& ridzexpzuiz

& Unstandardized Residual [rid4exp]

& ridsed2 EeliimE
& ridgedzuiz < Dsle

& ridaexpz

rcapa 1de 1—‘

Estadisticos...

& ridaexpzuiz

o
# neduc [BH Tablas de contingencia: Mostrar en las casillas S5

& Inttrvida

& reizttrvida
& reizttactual Observado
& Inttactual WEsa
& Unstandardized R
& Unstandardized RY|| por i R
& Unstandardized R
& pesup ["IFila [ Mo tipiticadas
& Epanz Columna [ Tipificados
& Predregsin [ Tipificados corrsgidas
& Resregsin
gf Predregcon rPonderaciones no enteras
Resregcon
& &l (%) Redondear recusntos de casilas () Redondear ponderaciones de casos
[IMostrar los gréficall| | () Truncar recusrtos de casilas () Truncar pondsraciones de casos
[ Suprimir tables () No efectuar correcciones

Aceptar

| cortinuar || canceisr || ayusa

\I

= = y.

Analizar / Estadisticos descriptivos / Tablas de contingencia / casillas / Recuentos
/ Observado / Esperado / Continuar

¥ Tabla: de contingencia

I - o
&y control

s v _SHLC fuiarein]
i b

s hogarmid |,
& pee SRR J
o rengion :
& parartes
g

& e -
o igamas
g wddoci
g #oaw

& sucmrem -*]

Foer P Tabla de contingencia: Mostrar en ks casillas E

rap—— Recusning
e I Gbsevead
g ] Esperado
& romakis
& ramatri
o p? [1Fm

dnla [lgomaren
pogrng | RISE

§'°"’ PONAETACIONGE 10 BIMEras
000

[Imostrar ios gef)| | () Mo etectusr comecciones

Porcentajes: Russiuos

[ ] pacs it

[ mptcadag,

[] Tinsticados comegkdos

e 1+ Redopdent recusnios de cosins | Redondess ponderacionss de casos
| vaenoo0z ||| 0 Truncor recusnios do cosflas L Truner pordsrocionss de cosos

Devenig [ [

p — _—
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Tablas de contingencia / Estadisticos / Chi-cuadrada / Continuar / Aceptar

Generando resultados seccidn 6.5 con SPSS

1) Generar resultados separados para areas 1y areas 2:
Datos / Segmentar archivo / elegir: comparar los grupos / Grupos basados en:

areas / Aceptar

2) Analizar / Regresion / Lineal:

——

-
HE Regresion lineal -

Dependientes:

&R

I

| d ‘ ‘g&\nlnhruf

&; contralb
& ¥IV_SELEC [vivienda] | -
&; hogar
% hogarmud —
n % periodo

(| & renglon

| & parentes
& sexo

& edad

&; lugarnac
& edocivil

| % numhijos
1l Pa escola
&5 numescol
f afiosedu
| % educat
59 edcatnum
Pa educat2
&5 condresi
& migracio
& infarman
s

| & p

& ooupa

rBlogue 1 de 1

| Anterior |

Independientes:

it
& psup

& pesup

93 ocupabis

Warisble de seleccion

| | Regla

Etiguetas de caso;
|

Ponderacin MCP:
|

Estadisticos.
Gréficos.
Guardar ...

Dpciones...

[ Aceptar I [

Pegar ] [ Restablecer ] [

Cancelar

I

Ayucla

Il

Aceptar

Los resultados de la regresion permiten construir las tablas 6.7 y 6.8.
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Generando resultados Cap. 8, Seccion 8.7 con SPSS

1) Archivo de SPSS:

pea99bisred.sav

2) Se usan datos ponderados:
Datos / Ponderar casos / elegir: ponderar casos mediante: factormd / Aceptar

3) Aplicar filtro para usar casos seleccionados en la estimacion:

Datos / Seleccionar casos / elegir: Usar variable de filtro (como se ilustra) /

Aceptar

-
F Seleccionar casos

Sy

& dzed
& dzed
&5 dsen
& deed
& dded
f dlexp
f dZexp
f d3exp
f ddexp

D]

|7 pea=1 & ttrvida=0a5 & ~ paa=1 & |

& Unstandardized Predicted walue .|

f diocu
f d2ocu
f d3ocu
f ddocu
f dSocu
f dEocu
f dfocu
f docu
‘f d9ocu
A e

Estado actual: Mo fitrar casos

S ionar

o Todos los casos

O Si se satisface la condicidn
| Silaop... |

o Muestra aleatoria de casos
| Ejemplo... |

o Easandose en el rango del tismpa o de los casos
| Rango... |

@ Usar variable de fitro:

[

1o
(%) Descartar casos no seleccionados

O Copiar casos seleccionados & un nuevo conjurto de datos

Mombre de conjunto de datos:

-

O Eliminar cazos no seleccionados

Aceptar

Pegar

| [ Restablecer ] [ Cancelar ] [ Ayuda

4) Generar resultados separados para areas 1y areas 2:
Datos / Segmentar archivo / elegir: Organizar los resultados por grupos /
Grupos basados en: areas / Aceptar

5) Analizar / Regresion / Lineal. Seleccionar como variable dependiente: Ininhrdf y
como regresores: 6 variables dummy de educacion y las 4 dummy de experiencia.
En la opcidn: Estadisticos pedir Diagnosticos de colinealidad / Continuar. En la
opcion: Guardar pedir Valores pronosticados No tipificados y Residuos No
tipificados / Continuar / Aceptar.
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¥ Regresion lineal =
L Regresion lineal: Guardar léj R |
Graficos... |
Valores pronosticatdos Residuos
Gugrdar..
Notipificados o |
Upciones. ..
[] Tipificados [ ] Tipificados
[ Corregicdos [ método de Student
I:‘ E.T. del prondstica promedio D Eliminados
[ Biiminados estudentizados
Distancias Estadisticos de influencia
[] Mahalanokis [l oiBetas
[ pe Cook [[] biBetas tipificadss
[] walores de influencia [ ] Dfajuste
Intervalos de prondstico [ piajuste tipificada
[ Media [ individuns [ Razén ertre covarisnzas
Intervalo de confianza: Fo
E: isticos de los
I:‘ Crear estadisticos de los coeficientes
Exportar informacion del modelo a un archivo XML
| | | Browrse.. ‘
Incluir la matriz de coverianzas
‘ Continuar J | Cancelar | ‘ Ayuda | T
Ayucds
Resumen del modelo®
R cuadrado Error tip. dela
| iodeln R R cuadrado corregida estimacion
1 a574 31 3 H1534
a. Yariables predictoras: (Constante), dd4exp, dSed, dded, died,
d3exp, d3ed, d2exp, dled, dlexp, dZed
h. dreas=12
ANOWAR
Suma de MEd'Ia
| niodeln cuadrados gl cuadratica F Sig.
1 Reagresidn 1687952.255 10 169795.225 | 448425742 .oan2
Residual 3769397.032 | 9954501 379
Total 5467349287 | 9954911
a. Yariables predictoras: {Constante), ddexp, d5ed, dded, déed, d3exp, d3ed, d2exp, dled,
d1exp, d2ed
h. 4reas=12

c. Variahle dependiente: Ininhrdf

Coeficientes™®

Coeficientes o o
Coeficientes no estandarizados tipificados Estadisticos de calinealidad

| Modelo B Errot tip Eeta t Sig Tolerancia Flv

1 {Constante) 376 .oog T8E. 780 .ooo
dled 214 .oo1 22 386503 .ooo G496 1.437
dZed 472 ilif} .260 872776 oo 629 1.5849
d3ed 639 ilif} 223 TES.015 oo 816 1.226
dded 869 ooz 181 558134 .ooo 945 1.058
daed 1137 ooz 188 G996 486 .ooo 953 1.049
dbed 1.579 ilif} 24 | 1839.069 oo 843 1.172
dlexn 237 uili] 138 478 266 oo 834 1.1949
d2exp 351 .oo1 78 615832 .ooo 830 1.208
o 3exp 408 .oo1 U156 545029 .ooo 849 1.178
ddexp 273 001 094 323083 oo 820 1.220
a. areag=2

h. variahle dependiente: Ininhrdf

Aparecen dos nuevas variables en el archivo: ‘Unstandardized predicted values’ y
‘Unstandardized residuals’
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6) Con el comando Graficos se genera un Diagrama de dispersion simple con los
Residuos no estandarizados en el eje Y y las Predicciones no estandarizadas en el
eje X:

areas: 2

400000

200000

-2.00000=

Unstandardized Residual

-4.00000]

-6.000007]

T T T T T T
0.00000 0.50000 100000 1.50000 200000 2.50000
Unstandardized Predicted Value

Casos ponderados por FACTORMDEFR

7) Con el comando Transformar se calcula la variable de residuos no estandarizados al
cuadrado: Transformar / Calcular variable / CuadradoResiduos = RES_1**2

B8] Calcular variable - - - ]

wariahle de destino: Expresidn numérica:
| Tioy cigueta.. |
& murnicipi E
& estrato &
& agen L [ Grupo de funcionss
& e HELOaE| = g
& areeiit L L Artméticas Ll
& menzane L (=) Ledle L] FOAy F o corirc
& HUH LR -
& semans Lo LSS Ll Fechahora actusl =
& cartral L el e JL [ ——
& cartrol Tl a3 Funciones y vatiables especiales:
& VIV _SELEC [vivienda] |—| |;| ‘i‘ ‘ Siriner ‘ T [pcaserum =
& hogsr FDate |
& hogarmud FData1q
& periodo $JDate
& MUM_ENTRE [numen... FSysmis
& tiporeg $Time
& renglon || Abs
& parertes 5 Ay

Arsin
| Sila opcidn... ‘(Cundlclén de seleceidn de casos opcional) Artan
—_ Calf Barnaulli =

| scemar || pemar || Eesteecer || concer || myuse
—_ — — — —

Con el mismo procedimiento del inciso (6) se genera la grafica de los Residuos al
cuadrado contra la Prediccion no estandarizada.
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8) Prueba Breusch-Pagan. Se estima una regresion lineal con el cuadrado de los
residuos como variable dependiente y como regresores todas las variables
explicativas del modelo inicial:

E Regresidn lineal -_ -_ .; M
z 7% turen
municipi |~ | - | |f CuadradoResiduos | =
& estrato -Blogue 1 de 1
o ) it
&) arealist Independientes: =
% MEnZana | & died
% panel & d2ed
[l &) FEMana f d3ed
i &) coritrol f dded
&b control & dsen
(|| @b v _SELEC [viviercia] & dfied
i &) hogar & diexp
i % hogarmud & dZexp
|| &b perioda & dexp
& NUN_ENTRE [numen... - & ddexp
! &) tiporeg
i &) renglon
i % parertes
fl =80
fl % edad
lugarnac
&
[ @b edocivi
i &) numhijos
Il &) numescal
N & afiossdu Watighle de seleccion:
Pﬂ educat | | | Regla.. |
I &
edcatnum i
fl Pa ducat? Etiquetas de caso:
(1 &) condresi | |
&) migracio | | Ponderacidn MCP:
: & infarman | | |
fl [ Aceptar i l Pegar ” Eestablecer ” Cancelar I [ Ayuda
Fowr oo iR Tow o

9) Regresidn del In(Salario Real) en funcion de las variables de educacién, experiencia
y ocupacion para las areas menos urbanizadas: Analizar / Regresion / Lineal.
Seleccionar como variable dependiente: Ininhrdf y como regresores: 6 variables
dummy de educacion, las 4 dummy de experiencia y las 20 variables dummy de
ocupacion.

En la opcion: Estadisticos pedir Diagnosticos de colinealidad.
En la opcién: Guardar pedir Valores pronosticados No tipificados y Residuos No
tipificados / Continuar / Aceptar.

24



Maria Delfina Ramirez Econometria con estimaciones para México

o
H B Regresion linel [
Dependientes: 2
gt <] | = r&g ninthf | |$‘
% p:-; Blogue 1 de 1 |77Gréfms ‘
P | L
& pd_4 Siguiente ‘ o
&7 P45 Independientes: |me$‘
dhpss &P dled
o7 & uzed
S8 & e
Spta & waed
@ pato & used
&] FACTORMDEF [factormed] & dBed
&4 catedu2 & dexp
& died & wep
& zea & e
& dzed & denp
& dsed & docu
& dbed & d2ocu
& ed & diocu
& o & ddocu
& wexp & wsocu
f d3iexp . f dfocu
& dexp ‘ « | & arocy
P pea=1 & Hrvida <998 & ~p3a=1 & ~pla=2 SR " -
55’ Unstandardized Predicted ‘alue [pre_195u] & d9ocy
& diocu &P atooou
& dzocu & dtocu
& ey & 12000
‘& ddocu g& o1 3ocy
& dsocu & a1aocu
& asocu & a1500u
& drocu & dBocu
& dgocu &P airoou
& docu & dsocu
& iocy | & a1aocu
‘& difocu g& d200cy
f ol 2ocu
& o 3ocu
@5’ o docu
f d150cu
& digocu ) Ietada: ‘Irﬂruducir =
f 1 7ocu ] . .
ﬁ o & rarlab\g de seleccion: |
d19ocu
& w2000y Etiquetas de casa
@5’ Unstandardized Predicted Value [pre_2] hd | ‘
f Unstandardized Predicted Value [PRE_1cocuysexo] Ponderacian MCP:
6& Unstandardized Residual [RES_1 cocuysesxa] ? - | ‘
Aceptar ‘ | Pegar ‘ | Restahlecer | ‘ Cancelar | ‘ Avyuda

10) Se generan las graficas de diagrama de dispersion (a) de los residuos no
estandarizados contra el valor de prediccion no estandarizado, (b) de los residuos no
estandarizados al cuadrado contra la prediccion no estandarizada, (c) del valor
absoluto de los residuos no estandarizados contra la prediccion no estandarizada,
con el mismo procedimiento sefialado en el inciso (6). Previamente debe calcularse
el cuadrado de los residuos asi como el valor absoluto de los residuos utilizando el
comando Transformar / Calcular variable.
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Figura86

areas: 2

6.007

5.00+

ResiduosAbs
w =
3 =]
| 1

ra
=]
T

1.007

0.00-

T T T T T T
0.00000 050000 1.00000 1 50000 2.00000 2 50000
Unstandardized Predicted Value

Casos ponderados por FACTORMDEF
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TABLAC.4

Generando resultados Cap. 7 seccion 7.5 con SPSS

1) Archivo de SPSS: imar-tmi-2005.sav
2) Crear una variable X1=1 para la constante.
3) Analizar / Regresion / Lineal
Variable dependiente: tmi
Independientes: % de Poblacion analfabeta de 15 afios 0 mas
% de Poblacion sin primaria completa de 15 afios 0 mas
% Ocupantes en vivienda sin drenaje ni servicio sanitario
% Ocupantes en vivienda sin energia eléctrica
% Ocupantes en vivienda sin agua entubada
% Viviendas con algun nivel de hacinamiento
% Ocupantes en vivienda con piso de tierra
% Poblacion en localidades con menos de 5000 habs.
% Poblacion ocupada con ingreso de hasta 2 s. minimos

Método: Introducir (incluye la constante de la ecuacion)

Estadisticos: Coeficientes de regresion, Ajuste del modelo,
Diagnosticos de colinealidad / Continuar

ERegresiénﬁneal T = P EE— e
_ | = Diependisntes: m‘
$a municipio |~z& tmi |
& analtsomas “Bloque 1 de 1 | ordeos.. |
f sinprim1 Som o
f wivsindrena | Ariterior | =
fvivsinener Independientes: 1
& vivainagua f analfl1somas
f vivconhacin & sinprimi Som
& wvivepizotie f wivgindrena U
f plocmens000 & vivsinener
& pocingh2sm f wivsinagua
f indmargina & wvivconhacin
93 gracomargin f vivcpisotie
f lugar & plocmens000
f REGR tactor score 1 fo f pocingh2smm
fREGR tactor score 2 fo..
rg Regresion lineal: Estadisticos ﬂ

rCoeficientes de regresion [] ajuste del modei

[] cambio en R cuadrada
[]intervalos de confianza [] Descriptivos
Plivel(%): [] correlaciones parcisles ¥ semiparciales

[ striz de coyarianzas Diagnisticos de colinealidad

N

|:| Durhin-Watson
|:| Diagndzsticos por caso

(&) valgres atipicos fuera; desviaciones tipicas

(_) Todos los casos

[ Caontinuar ” Cancelar ” Ayuda

=]
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Resumen del modelo

[ F cugdrado

R tuadrado | Errortip. de la
corregida estimacidn

Modelg
1

.B&ge 732

REL

421973

a “ariables predictoras: {Constante), pocingh2sm, vivsindrena,
wivginagua, viveinener, plocmena000, vivcanhacin, analf Somas,

whcpisatie,

sinprim150m

ANOWA®
Suma de Media )
| todeln cuadrados al cuadratica F Sig.
1 Regresion TEs70177 e} 13174 464 | 730.885 .non2
4 Residual 43518122 2444 17.806
Taotal 162088299 2453
a “ariables predictoras: {Constante), pocinghZsm, vivsindrena, vivsinagua,
wivsinener, plocmena000, vivconhacin, analfl Sormas, vivepisotie, sinprim1 5om
b.Wariable dependiente: tri
Coeficientes®
Coeficientes .
Coeficientes no estandarizados tipificados Estadisticos de colinealidad
Modelo B Errar tip. Beta t Sig. Talerancia It
1 (Caonstante) 6.731 484 14817 alali]
analff 5omas -.024 019 -.033 -1.312 189 172 5.828
sinprim15om .256 014 446 17.5916 pulali} 169 5914
vivsindrena .0a4 .oog el 10.755 alali] .7an 1.333
wivsinener 24 014 241 17 661 aon 531 1.692
vivsinagua 014 .00a 035 2667 .oog 636 1.4673
vivcanhacin a3 .o1o 312 18.845 alali] 400 2.4494
vivcpisotie 031 007 087 4627 pulali} 3z 3190
plocmensnoo 057 ik 247 18.752 alali] 826 1.8949
pocingh2sm -150 ooa -.333 -17 636 aon 308 3.252
a.Wariable dependiente: tri
Diagnasticos de colinealidad®
Propaorciones de |a varianza
indice de
| Modelg  Dimensian | Autovalores condicidn (Constante) | analfffomas | sinptim?Som | vivsindrena | wivsinener | vivsinagua | wivconhacin | vivepisotie | plocmens000 | pocingh2sm
1 1 7.983 1.000 il 0o oo ] 0o .00 .00 .00 0o .00
2 706 3.364 il .00 ] o 27 A0 .00 .01 .01 .00
3 Aa10 34887 il 0o oo 76 0o .03 .00 .02 0o .00
4 284 5.218 il 0o oo 04 45 76 .00 .00 0o .00
L] 237 5.804 02 ik oo 02 20 .08 .00 22 .01 .00
i A8 8.344 03 | oo ] | .00 .03 .00 k] .00
7 080 9.442 | 25 02 R 03 .02 .01 a7 0o .00
8 024 18.153 H 4 18 k] | .0a .51 A6 A2 02
9 09 20779 34 A7 [IE] | | .01 .08 .01 23 87
10 mz 25.798 28 A7 72 0z | .00 .34 .00 0o .30

a. Variable dependienta; tmi
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Generando resultados Cap. 7 seccion 7.6 con EViews

4)

5)

6)

7)

La matriz de correlacién Rhoy:

Archivo de EViews: imar-tmi-2005_bis.f1

Se eligen las nueve variables de rezago socioecondmico para crear un grupo (G1X)
de variables. Visualizando G1X y con la opcién: View / Covariance Analysis /
Correlation / Method: Ordinary / OK, se obtiene la matriz de correlaciones.

En la ventana que muestra la matriz G1X se activan los comandos View / Principal
Components / Table, para obtener los Eigenvalues (valores propios), los
Eigenvectors (vectores propios) y la matriz de correlaciones nuevamente, que se
muestran en la Tabla 7.4.

En la ventana que muestra la matriz G1X se activan los comandos View / Principal
Components / Display: Eigenvalues Plots / Display Graphs of: Eigenvalues (Scree
plot) para visualizar la Grafica de Quiebre de la Figura 7.1.

En la ventana que muestra la matriz G1X se activan los comandos Proc / Make
Principal Components / en la ventana de Save results se elige la opcion Scaling:
Normalize scores / en la opcidn Scores series names: f1 2 / loadings matrix:
loadmx / Aceptar.

En ‘loadmx’ se obtienen los ‘factor loadings’ de la Tabla 7.5. En f1 se obtiene el
indice de marginacion de CONAPO, el cual resulta de la multiplicacién: Z * cil,
donde cil es el vector propio 1 dividido por la raiz cuadrada del valor propio 1,y Z
es la matriz de variables socioeconomicas estandarizadas.

29



Maria Delfina Ramirez Econometria con estimaciones para México

TABLAC.6

Generando resultados Cap. 6 Seccion 6.2 con EViews

Archivo: totmex.wfl

1) La serie de términos de intercambio 1970.01 a 2012.04 ‘totmex’ se grafica como
aparece en la figura 2 del texto. La grafica se debe congelar para poder usar la
opcion de insertar una linea vertical en el punto correspondiente a Julio de 1986:
freeze / line-shade / Orientation: vertical — bottom axis / Position: 1986M07.

2) Se genera la variable de tendencia con la instruccion en la ventana de comandos:
genr t = @trend(1969:12)

3) Se estima la regresion inicial: LS log(totmex) ¢ t xpetxtot

4) En la ventana de resultados de la ecuacion anterior se usa el comando forecast
para pedir el valor de prediccién de la variable totmex. El programa nombra a la
prediccion automéaticamente: Forecast name: totmexf

Forecast =

Forecast equation
EQD1

Series to forecast
(@ TOTMEX () LOG({TOTMEX)

Series names Method

Forecastname:  totmexf Static forecast

{no dynamics in equation)
5.E. (optional):

Structural {ignore ARMA)

Coef uncertainty in 5.E. calc
Forecast sample Output:

1880m01 2012m04 Forecast graph
Forecast evaluation

Insert actuals for out-of-sample observations

Presionando la tecla “Ctrl’ se sefialan las variables totmex totmexf y se abren como
grupo. En la ventana que muestra los datos de estas variables se genera la grafica de
la Figura 6.4: View / Graph / Basic type / Line & symbol / Multiple series: single
graph.

5) Generando la variable dummy DU. Para cada uno de los sub-periodos, mediante
el comando Sample que aparece en la parte superior del archivo de trabajo se
establece el rango muestral como sigue:
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-
Sample

Sample range pairs (or sample object to copy)

1980m01 1586m07

IF condition {optional)

Sample

Sample range pairs {or sample object to copy)

1986m0& 2012m04

IF condition (optional)

S5
Se indica el primer periodo. Una
vez establecido, en la
ventana de comandos se
escribe la instruccién:
genrDU =0
Se indica el segundo periodo.
Una vez establecido, en
la ventana de comandos
se escribe la instruccion:
enrDU =1
’

6) Se vuelve a establecer el rango muestral 1980:01 a 2012:04 para estimar la
ecuacion (6.7) con la instruccion en la ventana de comandos: LS log(totmex) ¢ du
t du*t xpetxtot du*xpetxtot.

7) Nuevamente se genera el valor de la prediccion con el comando Forecast de la
ventana de resultados de la ecuacion. El programa automaticamente asigna como
nombre de la serie totmexf, pero se debe modificar para que no borre la prediccion
anterior, por ejemplo nombrando a esta segunda prediccion como totmexff

Forecast

|28

-

Forecast equation
EQD2

Series to forecast
@) TOTMEX (0) LOG(TOTMEX)
Method

Static forecast
(no dynamics in equation)

Series names

Forecastname:  totmexff

5.E. (optional):

Structural (ignore ARMA)
GARCH{optional): Coef uncertainty in 5.E. calc
Forecast sample Qutput

Forecast araph
Forecast evaluation

1980m01 2012m04

Insert actuals for out-of-sample observations
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8) Una vez mas, presionando la tecla ‘Ctrl’ se sefialan las variables totmex totmexff
y se abren como grupo. En la ventana que muestra los datos de estas variables se
genera la gréfica de la Figura 6.5: View / Graph / Basic type / Line & symbol /

Multiple series: single graph.

9) En la ventana de resultados de la ecuacion anterior se usa la opcion: Proc / Make
residual series y se guardan con el nombre apropiado:

Make Residuals ﬁ
Residual type
(@ Ordinary
Standardized
Generalized
Mame for resid series
resido2|

10) En la ventana de datos de los residuos se genera el correlograma de los residuos
con la opcion View / Correlogram / Level / Lags to include: 36 / OK.

11) Se estima el modelo restringido: LS log(totmex) ¢ du t du*t, que junto con los
resultados de la segunda ecuacion permite construir la prueba F para probar dos

restricciones.
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TABLAC.8

Generando resultados Cap. 6 Seccion 6.6.1 con SPSS

Archivo: EmisionesCO2_21 Abril Datos2007.sav

1) EIl archivo contiene las ocho variables dummy de las regiones consideradas
omitiendo a la region D3 por ser la regién base. La instruccion para generar la
regresion inicial con los resultados que se presentan en la Tabla 6.9: Analizar /
Regresion / lineal

-
A Regresién lineal

Dependientes:
Lf hiles de toneladas métricas de CO2 [CO |

stadisticos...
&Ja Paiz

&) Mile= ce toneladas mét...
&) Mile= de toneladas mét
&) Mile= ce toneladas mét...

[»

Graficos...

| E
Blogue 1 de 1 |

| Guardar. ..

|

s | S0

&) Miles e toneladas mét...
&) Mile= cie toneladas mét...
&) Miles e toneladas mét...
& poapemrate

&) Miles e toneladas mét...

&Ja country

& GDP20OTCuUrrentUSdls
&b VANDporcpibtotEidata
& vaAIND20OT CurrentUs. .
& VAIND20D7 Canstanthi..
& regidn

& DCH

& pus

& o

& ous

| | o

& o2

& 03

& DLE

& paus

@4 YARDODDZ

& FCASENLM ~= 35 and...

&) Mile= cie toneladas mét...

&) GDP2007 ConstantUsd...

-

-»

hdll

adf

Independisrtes:
& ooH
& ous
& o
& pia
& o
& paus
& DUE
[Fo2

Metodo: | Introducir =

Wariahle de seleccidn:

Etijuetas de caso:

Fonderacidn MCP:

| | | Aceptar _J

Pegar

|| Restablecer || Cancelar H

Ayucs

Generando resultados Cap. 6 Seccién 6.6.2 con SPSS

2) Del mena principal se usa el comando para generar la gréfica en la Figura 6.7:
Graficos / Cuadros de dialogo antiguos /Dispersion puntos / Dispersion simple /
definir / Se elige para el eje Y: Miles de toneladas métricas de CO2 / Se elige
para el eje X: GDP 2007 MillonesUSdIsCorr / Aceptar.

3) Del menu principal se usa el comando para generar la gréfica en la Figura 6.8:
Gréficos / Cuadros de dialogo antiguos /Dispersién puntos / Dispersion simple /
definir /' Se elige para el eje Y: logemisionesco2 / Se elige para el eje X:
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loggdpcorr / Etiquetar casos mediante Pais / Opciones /Mostrar el grafico con
las etiquetas del caso / Aceptar.

4) Se estima la regresion con resultados que se presentan en la Tabla 6.10: Analizar
/ Regresion / lineal / Observe que la dummy D3 aparece entre las variables
explicatorias debido a que la region de referencia es ahora la region representada
con D1 y se agrega el logaritmo natural del pib como variable explicatoria, en
tanto que la variable dependiente es el logaritmo natural de las emisiones de CO2.

BH Regresién lineal - —— -" - ]
Dependlientes: P
Miles de toneladas m...[« | | |$ logemisionesCo2 | |¢‘
&; M!Ies detoneladas m...| | Blogue 1 de 1 | Graficos... ‘
&; Miles detoneladas m... | [ ‘
&; Miles de toneladas m... Siguiente | —
% Miles detonsladas m... Independientes: - | LA ‘
% Miles detonsladas m... y oCcH
% Miles detonsladas m... & ous
% poapemrate & DI
% Miles detonsladas m... & DA
&; Miles de toneladas m... & DaUS
% courtry & DUE
& GOP2007 Conztartll .. £
f GDP2O07 CurrentUscls & D3
&5 vamDporcpigtoryg. | [
& VAIND2007 Currentl... |i| I oggrpeon
& VAIND2007 Constart...
f regidn
& DeH
& Doe,
& o
& ous
& m
& o2
& 03 Metodo: |Irrlruducir -
y DLE — Wariable de seleccin:
& Daus -
S VARDDIO2
& FCASENUM ~=35 a... EBtiquetas de caso:
& Ky e Carbono por d... had |
a@ Ko de Carbono por d... Fonderacién MCP:
g& Ky emitico de Carbo... [+ | - |
| Aceptar J | Pegar | | Restablecer ‘ | Cancelar | | Avuda
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TABLAC.9

Generando resultados Cap. 9 Seccién 9.1 con SPSS

1) Archivo: combilbis_texto.sav

2) Ponderar y Filtrar las observaciones en el archivo usando las instrucciones:
(1) Datos / Ponderar casos / ponderar casos mediante: factorexp / Aceptar.
(2) Datos / Seleccionar casos / Usar variable de filtro / Aceptar.

-
B Seleccionar casos - - . - @

Seleccionar

il -

& cusnteopss 1 | () Todos los casos
& frecincoomas
& numundia
&) menosefecto
&) necesicopa -Z::Z- Muestra alestoria de casos
&5 enfermd
&) irritable

% alucing \_) Bazandoze en el rango del tiempo o de loz casos

() 5i s satisface la condicidn

&b convulsiond
&) deseocopa
&) apesarsalud
&) apesarpsicol
f factorexp
f patconsal [ | rResultado

f ingmes

f Iningmes (%) Descartar casos no ssleccionados

(3) Usar variakle de fitro:

+ | [¢” predad==18 & p7edad == 5 & pl5dtingre...

& Escola || (D) Copiar casos seleccionados & un nuevo conjunto de datos
f bebedor con proble...

f Jovenes
f T I— = () Eliminar casos no seleccionados

Estadao actual: Mo fitrar casos

Aceptar _” Pegar || Restablecer || Cancelar || Avyucda

3) Para construir la tabla 9.1 se genera una tabla de contingencia con las variables
categoricas siguientes: p5género (=1 hombre, =0 mujer); bebeprob (=1 bebedor
con problema, =0 no bebedor con problema), asi como la variable con 7 niveles de
educacion nivel 12 65. Comandos en SPSS: Analizar / Estadisticos descriptivos /
Tablas de contingencia / Filas: bebeprob / Columnas: p5género / Capa 1 de 1:
Nivell2 65 / Casillas / Recuentos: Observado / Porcentajes: Columna /
Continuar / Aceptar.

Generando los boxplots de las Figuras 9.1y 9.2

4) Usar archivo de EViews bebedores.wfl
5) Este archivo contiene las 7 proporciones de ‘Bebedor con Problema’ por género

dadas en la Tabla 9.2: phombres, pmujeres. Estas dos variables se abren
conjuntamente como grupo de variables y se generan los boxplots de la Figura 9.1
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6)

con los comandos siguientes. En la ventana en que se muestran las dos variables:
View / Graph / Basic type / Boxplot / Multiple series: Single graph / OK.

Con las proporciones se crean los odds para hombres y mujeres: oddsh, oddsm, y
sus logits mediante el logaritmo natural de los odds: logith, logitm. Se abren
conjuntamente logith, logitm como grupo de variables y en la ventana que muestra
sus datos se genera la Figura 9.2: View / Graph / Basic type / Boxplot / Multiple
series: Single graph / OK.

Generando resultados Cap. 9 Seccion 9.2 con SPSS (archivo

combilbis_texto.sav)

7)

8)

Para construir la tabla 9.3 se genera una tabla de contingencia con las variables
categoricas: p5género, bebeprob, asi como la variable nivel 12 _65bis con 5 niveles
de educacion. Comandos en SPSS: Analizar / Estadisticos descriptivos / Tablas de
contingencia / Filas: nivel12_65bis / Columnas: p5género / Capa 1 de 1:
bebeprob / Casillas / Recuentos: Observado / Porcentajes: Columna / Continuar /
Aceptar.

Tabla 9.4: Analizar / Estadisticos descriptivos / Tablas de contingencia / Filas:

CATEDUC / Columnas: género / Capa 1 de 1: bebeprob / Casillas / Recuentos
Observado / Aceptar.

Tablas de contingencia

Resumen del procesamiento de los casos

Casos
Perdidos

Forcentaje I
25118863

Total

FPorcentaje
100.0%

Walidos
I FPorcentaje I
25118863 100.0% a 0%

CATEDUC * género ™
hehedor con prohlema

Tabla de contingencia CATEDUC * género * bebedor con problema

Recuento

gJener

bebedorcon problema

hormbre

mujer

Total

i} CATEDUC  masedu
menosedu

Total

47228920
TE44322
12367742

3475843
5911391
9387234

8198763
13656213
21754976

1 CATEDUZ  masedu

menosedu

Tatal

1006472
2182085
3188557

89287
g6043
176330

10957459
2268128
3363887

9) Las Tablas 9.5y 9.6 resultan de calculos sencillos generados con Excel con base en

la Tabla 9.4.
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TABLA C.11

Generando resultados Cap. 9, Seccion 9.3 con SPSS

1) Archivo: COE1SDEM_208_TEXTO.sav

2) Aplicar la variable de filtro para trabajar con la sub-muestra analizada en el texto:
Datos / Seleccionar casos / Usar variable de filtro / Descartar casos no

seleccionados / Aceptar.

ﬁ Seleccicnar casos

(@ TueT
% tuez

% tues

&5 T_SUBREM
% t_subreml
&b NG_asa
% dur_aza
&b a_seg_soc
&5 FRE_ASA
&b TP_CON
&b az_no_agr
% sub_buscue
% sub_o_est
% sub_o_est2
% d_cexp_est
% pres_est
& sn0s_Esc
f hrsocup

& NG _MEN_OCUP
& NG_CHR
&; aub_remic
&b thg_pda

&5 JORN_LAB
&5 cp_anoc
% imssizsste
% amdSmiam
f dur_busg
% pldapoyos
% status

& MOADEC

& HvEN

| »

rSeleccionar

O Todos los casos

O Si ze satisface la condicidn
| Silaop... |

O Muestra alestoria de cazos
| Ejemplo. .. |

O Bazandoze en el rango del tiempo o de los cazos
| Rango... |

() Usar variable de fitro:

[¢® sexo=2 & edad=99 & (anios_esc=89) &(T_S... |

-

% Resultado

@ Deszcartar casos no seleccionados

O Copiar casos seleccionados & un nuevo conjurto de datos

Mombre de conjunto de datos: l:l

() Eliminar cas0s no seleccionados

Estaco actual: Mo fitrar cazos

I Aceptar I ’

Pegar

” Eestablecer ” Cancelar ” Avyucda ]

|
|
|
i
I
|
1
1
N
i
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
|
=

3) Ponderar casos: Datos / Ponderar casos / Ponderar casos mediante (variable de

frecuencia): FAC / Aceptar.

4) Figura 9.4: Graficos / Cuadros de didlogo antiguos / Diagramas de caja / Simple /

Los datos del grafico son: Resimenes para distintas variables / Definir / Las cajas
representan: ANIOS_ESC EDUC_PAREJA / Aceptar.
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259

20

157

T T
ANIOS_ESC EDUC_PAREJA

Casos ponderados por FAC

5) Instrucciones para generar el resultado del modelo lineal de probabilidad en la Tabla
9.7: Analizar / Regresion / Lineal / Dependientes: MOADEC / Independientes:
ANIOS ESC EDAD EDAD2 ANTIGU HMEN nul HMAY_nul
EDUC_PAREJA / Método: Introducir / Estadisticos: Estimaciones, Ajuste del
modelo, Diagndsticos de colinealidad / Continuar / Aceptar.

Resumen del modelo

R cuadrado Erortip. de la
| Wodeln R R cuadrado corregida estimacion

1 676 332 33z .384

a.Variahles predictoras: (Constanie), EDUC_PAREJA,
HuAY_nut, EDAD, ANTIGU, HMER_rul, ANIDS_ESC, edadz2

ANOVAD
Suma de Med'ia
Modeln cuadrados gl cuadratica F Sig.
1 Regresion 373684 (65 7 31942008 | 216714 480 nona
Residual 450887.713 | 3069103 147
Total 674481778 | 3089110

3. Variables predictoras: (Canstante), EDUC_PAREJA, HMAY_nuT, EDAD, ANTIGL,
HMEMN_nut, ANIOS_ESC, edad2

b.Variable dependiente: MOADEC

Coeficientes®
Coeficientes i
Coeficientes no estandarizados tipificados Estadisticos de calingalicad
| hlodelo B Ertor tip Beta 1 Sig. Tolerancia EIy
1 (Constante) - 115 o3 -36.377 aon

AMIOS_ESC .04n ooo 383 B09.2322 .noo 526 1.801
EDAD 016 ulula] 3 98,295 .oon .o 48 BRS
edad? aluli] ulula] =375 | -115.478 .oon .o 48.384
ANTIGU 012 oo 218 385744 julili} B34 1.461
HMEM_nut -014 ulula] -0 -38.108 .oon i 1.378
HMAY_nut -.040 ulula] -.084 | -177.489 .oon Faz 1.278
EDUC_PAREJA ooy aoo 073 118.832 aon 582 1717

a. Variable dependiente: MOADEC
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6) Comandos para estimar la regresion logistica, Tablas 9.8, 9.9, 9.10, 9.11: Analizar /
Regresion / Logistica binaria / Dependientes: MOADEC / Covariables: EDAD
EDAD2 ANIOS ESC ANTIGU HMEN nul HMAY nul EDUC PAREJA/
Método: Adelante RV (Razon de Verosimilitud hacia adelante 6 forward
likelihood ratio).

Bloque 1: Método = Por pasos hacia adelante (Razon de verosimilitud)

Pruebas omnibus sobre los coeficientes del modelo

Chi cuadrado il Sin.
Paso1 Paso 984006.615 1 000
Blogque 384006.615 1 000
Modela 384006.615 1 000
Paso2 Paso 207301.338 1 000
Blogue | 1191307953 2 000
modelo | 1191307 953 2 000
Faszo 3 FPaso 14555097 1 .ooo
Blogue | 1208863.050 3 000
modelo | 1208863.050 3 000
Faszo 4 FPaso 10590.410 1 .ooo
Blogue | 1216453 460 4 000
modelo | 1216453 460 4 000
Faso s FPaso 1666.912 1 .ooo
Blogue | 1218120372 5 000
Modelo | 1218120372 5 000
FPaso B Paso 9333.093 1 .oan
Blogue | 1227453 465 6 000
Modelo | 1227453 485 6 000
Faso ¥ Paso 615.604 1 .oan
Blogue | 1228068.069 7 000
modelo | 1228068069 7 000
Resumen del modelo
R cuadrado
-2 log de la F cuadrada de
Paszo verosimilitud de Coxy Snell Magelkerke
1 2 BB2EGB 2TA .3e3
2 2 G31E6B 323 449
3 2 BEBER 326 454
4 2.BA6ER dz2a 447
> a 2 B54EB 328 457
B 2.645ER a3 AB0
7 2 G44EB 33 461
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Variables en la ecuacion
B E.T. Wald al Sig. Exp(E)
Paso1? AMIOS_ESC 330 .ooon 615257.439 1 .o 1.391
Constante -2.454 004 | 366050.967 1 .0oa 086
Paso 20 AMIOS_ESC 306 .ooon 5014559.097 1 .0oo 1.358
ANTIGU 108 000 | 161553.576 1 .0o0 1.111
Constante -2.843 004 | 429626.070 1 .0o0 .058
Paso 3¢ AMIOS_ESC 272 oo 283544.032 1 .o 1.312
ANTIGU 106 000 | 162358.103 1 .0o0 1.112
EDUC_PAREJA 048 o000 14645705 1 000 1.050
Constante -2.958 004 | 437388.872 1 .0o0 052
Paso 49  AMIOS_ESC 268 001 | 273147.666 1 .0o0 1.307
AMTIGU 04 .ooon 156555.378 1 .o 1.110
HMAY_nu1 -140 001 10510.604 1 .0o0 .BE9
EDUC_PAREJA 050 o000 15054.698 1 000 1.051
Constante -2.762 005 | 329905.485 1 .0o0 063
Paso5¢  edad2 .0o0 .0oo 1662.325 1 .0o0 1.000
AMIOS_ESC 264 oo 260548.586 1 .0oo 1.303
AMNTIGU 108 000 | 147475716 1 .0o0 1.114
HMAY_nu -145 001 11082.215 1 000 865
EDUC_PAREJA .048 .ooo 13384.406 1 .ooo 1.049
Constante -2.580 006 | 165114.903 1 .0oa 075
Paso &f EDAD 04 oo 9204.683 1 .o 1.110
adad2 -.001 .0oo 10168.304 1 .0o0 899
AMIOS_ESC 261 001 | 252162.576 1 000 1.298
AMNTIGU 107 000 | 142506.287 1 .0o0 1.113
HMAY_nu -212 002 18827.733 1 .0o0 809
EDUC_PAREJA 045 o000 11851.033 1 000 1.046
Constante -4.415 020 48172.093 1 .0o0 012
Paso 79 A00 001 5315.968 1 .0o0 1.105
-.001 .ooon 9818.928 1 .o 999
261 001 | 252223.985 1 .0o0 1.298
107 000 | 142803.203 1 000 1.113
-.065 003 615.780 1 .0o0 937
-218 002 19405.606 1 000 804
.045 .ooon 11804.466 1 .o 1.046
-4.259 021 40818.016 1 .000 014
Tabla de clasificacion®
Pronosticado
MOADEC
Porcentaje
Qbzerado i] 1 correcto

Faso1 MOADEC 0O 546984 457000 a4.5

1 246278 | 1808849 as.0

Porcentaje global 770

Faso2 MOADEC 0O 627970 376014 62.5

1 276219 | 1778908 86.6

Porcentaje global Tar

Faso? MOADEC 0O 629386 374588 627

1 284510 | 1770617 86,2

FPorcentaje glohal Ta.A

Faso4 MOADEC 0O 624178 379806 622

1 278014 | 1T7TEI13 a6.4

Farcentaje alobal Ta.45

Fasod MOADEC 0O B16722 387262 61.4

1 2TE221 | 1T7T8L06 86.6

Porcentaje global 7a.3

FPaso 6 MOADEC 0O 619821 384163 61.7

1 279494 | 1774633 96.4

FPorcentaje glohal Ta.3

Faso? MOADEC 0O 6214865 Jg24149 61.9

1 277222 | 177705 86.5

FPorcentaje glohal T4

a. Elvalor de corte es 500

40



Maria Delfina Ramirez Econometria con estimaciones para México

Generando resultados Cap. 9, Seccion 9.3 con STATA 12

1) Archivo: COE1SDEM 208 TEXTO.dta

use C:\Users\Maria\Documents\ COE1SDEM 208 TEXTO.dta

2) Método forward likelihood ratio

logit MOADEC ANIOS_ESC ANTIGU EDAD edad2 HMEN_nu HMAY_nu
EDUC_PAREJA if filter_==1 [fweight = FAC], iterate(10)

. logit MOADEC ANIOS_ESC ANTIGU EDAD edad2 I—]ME‘.N_nu HM&Y_nu EDUC_PAREJA if filter_=l [fweight =
> FAC], iterate(10)

Iteration 0: log likelihood = -1936089.2
Iteration 1: log likelihood = -1366508.1
Iteration 2: log likelihood = -1322993
Iteration 3: log likelihood = -1322055.8
Iteration 4: log likelihood = -1322054.7
Iteration 5: log likelihood = -1322054.7
Logistic regression Number of obs = 3059111
LR chi2 (7) = 1228069.07
Prob > chiZ = 0.0000
Log likelihood = -1322054.7 Pseudo ER2 = 0.3172
MOADEC Coef. 5td. Err. z BExlz| [95% conf. Interval]
ANIOS ESC .2607382 .0005192 502.22 0.000 2597207 .2617558
ANTIGU .1069783 .0002831 377.89 0.000 .1064234 .1075331
EDAD .10019286 .0010985 91.21 0.000 .09803986 .1023456
edad2 -.0013664 .0000138 -99.09 0.000 -.0013935 -.001335%4
HMEN nu -.0647427 .002609 -24.81 0.000 -.0698563 -.0596291
HMAY nu -.2182186 .0015665 -139.30 0.000 -.2212889 -.2151483
EDUC_PAREJA .0448111 .0004124 108.65 0.000 .0440027 .0456194
_cons -4.258861 .0210798 -202.03 0.000 -4.300176 -4.,217545
3) Tabla de clasificacion: estat class
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estat class

Logistic model for MOARDEC

True
Classified D ~D Total
+ 1777905 382419 2160324
- 277222 621565 898787
Total 2055127 1003984 3059111

Classified + if predicted Pr (D) >= .5

True D defined as MOADEC != 0

Sensitivity Pr( +| D) B86.51%
Specificity Pr( —|~D) 61.91%
Positive predictive value Er{ D| +) 82.30%
Negative predictive value Pr(~D| -) 69.16%
False + rate for true ~D Pr( +|~D) 38.09%
False - rate for true D Pr( —-| D) 13.49%
False + rate for classified + Pr (~D| +) 17.70%
False - rate for classified - Pr{ D| -) 30.84%
Correctly classified 78.44%

4) Estimacion de la razon de ‘odds’ (odds ratio):  logit, or

logit, or
Logistic regression Number of obs = 3059111
LE chiz2 (7) = 1228069.07
Prob > chi2 = 0.0000
Log likelihood = -1322054.7 Pseudo RZ2 = 0.3172
MOADEC Odds Ratio Std. Err. z Px|z| [95% Conf. Interwval]
BANIOS ESC 1.297888 . 0006738 502.22 0.000 1.296568 1.299209
ANTIGU 1.11291 .0003151 377.89 0.000 1.112293 1.113528
EDAD 1.105384 .0012143 91.21 0.000 1.103006 1.107766
edad2 . 9986345 . 0000138 -99.09 0.000 . 9986075 . 9986615
HMEN_nu .9373086 .0024455 -24.81 0.000 .9325278 .9421139
HMAY nu .8039497 .00125%94 -139.30 0.000 .8014851 .8064218
EDUC_PAREJA 1.04583 .0004313 108.65 0.000 1.044985 1.046676
_cons .0141384 .0002%8 -202.03 0.000 .0135662 .0147348

5) Prediccién de probabilidades:

a. Primero se reestima el modelo logit y se pide la prediccion de probabilidades:
quietly logit MOADEC ANIOS ESC ANTIGU EDAD edad2 HMEN_nu
HMAY_nu EDUC_PAREJA if filter_==1 [fweight = FAC], iterate(10)

Predict proba_moadec
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. quietly logit MOADEC ANIOS_ESC ANTIGU EDAD edad?2 HZMEN_nu HMAY_nu EDUC_PAREJA if filter_=l [fwei
> ght = FAC], iterate(10)

. predict proba moadec
(option pr assumed; Pr (MORDEC))
(394580 missing valuses generated)

b. El resultado indica que hay valores faltantes en las variables del modelo debido a
los casos que no tienen observaciones. Pediremos al programa que nos genere una
variable de probabilidad pronosticada para los casos que fueron utilizados en el
modelo. Para ello usamos la opcion e(sample)==1. Se estima de nuevo la regresion
y se pide la prediccion, con un nombre distinto, para los casos utilizados:

quietly logit MOADEC ANIOS_ESC ANTIGU EDAD edad2 HMEN_nu
HMAY_nu EDUC_PAREJA if filter_==1 [fweight > = FAC], iterate(10).

predict proba_casos if e(sample)==

. quietly logit MOADEC ANIOS ESC ANTIGU EDAD edad? HMEN nu HMAY nu EDUC PAREJA if filter ==1 [fweig
> ht = FAC], iterate(10)

. predict proba casos if e(sample)==1

(option pr assumed; Pr (MOADEC))
(394650 missing values generated)

c. Se observa que los valores faltantes en proba_ MOADEC (394580) y los faltantes
con proba_casos (394690), son diferentes. Para encontrar la diferencia usamos el
comando sum: sum proba_casos proba_moadec

. sum proba moadec proba casos

Variable | Obs Mean Std. Dev. Min Max

proba moadec ‘ 13280 .7072447 .27302386 .0027707 1

proba casos 13170 . 7066878 .2732017 . 0027707 . 9993545

El nimero de casos usados para la estimacion es menor que el nimero de
predicciones para proba_moadec. Generaremos una variable dummy llamada
casos_verdad = 1 para los casos utilizados en la estimacion.

gen casos verdad=1 if proba casosl=.
(3%46%0 missing values generated)

Esta instruccidn pide: generar casos_verdad=1 si proba_casos es diferente de “.
Este punto lo pone Stata cuando no hay un valor de prediccion de la probabilidad.
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d. Ahora generamos casos_verdad=0 si no se utilizaron esos casos para la estimacion
del modelo: replace casos_verdad=0 if casos_verdad!=1

replace casos verdad=0 if casos verdad!=1
(354650 real changes made)

Esta instruccién pide que casos_verdad sea cero cuando casos_verdad es diferente
de 1, de manera que todas las observaciones de casos verdad sean 1 o O
dependiendo si fueron usados o no en la estimacion.

Filter y casos_verdad tienen el mismo numero de observaciones iguales a 1.

e. Ahora se pide la lista con las predicciones de la probabilidad para los casos que si
fueron utilizados en la estimacion:

list MOADEC proba_casos if casos_verdad==1

f. Se estima el modelo logit pero en lugar de usar filter==1 utilizamos la variable
casos_verdad==1. No hay cambios en los coeficientes, pero asi nos aseguramos que
los casos sean los mismos para la estimacion y para la prediccion de probabilidades.
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